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Ozet

Bilindigi tizere llkemizde Ogrenci Segme Sinavi her yil
Haziran ayinda OSYM tarafindan yapilmaktadir. Bu sinava
her yil bir buguk milyonun Uzerinde 6drenci girmektedir.
Sinav sonucuna gdre, Turkiye’de ve yabanci llkelerde yer
alan Universitelere girecek olan 6grenciler tespit
edilmektedir.

Veri madenciligi, buyik miktarda veri iginde yer alan gizli
ya da acgik oOrlntllerin yapay zeka, istatistik ve makine
6grenmesi  gibi  yontembilimler yardimiyla ortaya
cikarilmasi surecidir.

Bu calismada OSYM’nin resmi internet sitesinde 2008
yilinda uygulanmig olan OSS 6égrenci anketinden elde
edilen veriler Uzerinde siniflandirma ve kimeleme
yontemleri uygulanmis ve &grencilerin OSS sinavinda
gOsterdikleri basariyi etkiyen faktorler tespit edilmistir.

Anahtar kelimeler: Veri Madenciligi, 0SS, Siniflandirma,
Kimeleme, Karar Adaclari

Abstract

As is known, in our country, Student Selection Exam
(OSS) is applied by Student Selection and Placement
Center (OSYM) in every June. Over one and half million
students take this exam every year. According to the
results of this examination, the students who are possible
to attend both the universities in Turkey and the other
countries are determined.

Data mining is the period of revealing the explicit or hidden
patterns in huge amount of data via artificial intelligence,
statistics or machine learning techniques.

In this study, classification and clustering methods applied
to the OSS student poll data that is collected in OSYM's
legal web site in 2008 and the factors that affect success
of students are determined.

Keywords: Data Mining, OSS, Classification, Clustering,
Decision Trees
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1. Giris

Ulkemizde her yiI OSYMnin (Ogrenci Segme ve
Yerlestirme Merkezi) diizenledigi Ogrenci Segme Sinavina
bir buguk milyondan fazla égrenci katilmaktadir. Ulkemizde
yapilan bu sinavin amaci, &6grencileri bir Ust egitim
basamagina seg¢mekle birlikte, dAgrencilerin  okul
mufredatinda yer alan Ust diizey dustinme silreclerine gére
ogrencilerin degerlendirmesini yapmaktir. Bu kapsamda
ele alindiginda, OSS’nin bu sinava giren égrenciler igin
biyik bir éneme sahip oldugu gérilebilir. Ogrencilerin
sinavlarda ya da derslerde basarili olmasinin saglanmasi
ancak basariyl etkileyen faktorlerin belirlenmesi ile
mimkindir. Bu nedenle 6grencilerin OSS’deki bagarisini
etkileyen faktorlerin belilenmesi bu sinavdan elde edilecek
basarinin artmasinda énemli rol oynayacaktir.

OSYM, 2008 yili OSS sinav déneminde sinava giren
ogrencilerin  katildigr  bir anketi resmi internet sitesi
Uzerinden dlzenlemistir. Bu ankette 6grencilerin sosyal
durumlari, egitim hayatlari ve ebeveynlerinin egitim
durumlari gibi bircok alanda yaklasik 80 adet soru
sorulmustur.

Calismada kullanilan temel veri kiimesi, ankete katilim
gostermekle birlikte 2008 yilinda sinavina girmis olan
10.000 &grenciyi kapsamaktadir. Baslangictaki veri
kiimesine, sinav basarisini etkiyen faktorlerin tespiti icin,
yine bu 6grencilere ait OBP (orta 6gretim basari puani),
AOBPSAYISAL, AOBPEA, AOBPSOZEL gibi agirlikli orta
o6gretim basari puanlari ile birlikte diger birgok puan tirtine
ait veriler eklenerek sonug veri kiimesi elde edilmistir.

Bu calismanin amaci elde edilen bilgiler dogrultusunda,
0SS’de basaryi temsil etmekte kullanilan sézel, sayisal,
esit agirhk puanlari ve bu puan tirlerinde Trkiye'deki
basari siralariyla birlikte OBP ve AOBP tirlerindeki puanlar
gibi bazi sonuglari etkileyen en énemli faktdrleri bulmaktir.
Bununla birlikte Matematik, Fen, Sosyal Bilgiler, Turkce ve
Sanat derslerine gosterilen ilginin, bu derslerde 6drencinin
kendini bagari gbérme derecesinin ve bu dersler icin
ayrilan 6dev zamaninin ustte belirtilen sonuglar Gzerindeki
etkileri arastinimigtir.  Arastirma sonucunda oldukca
garpici bagintilar yakalandigi diistintlmektedir.

Bildiride veri madenciligi kavrami ele alinarak calismada
kullanilan veri madenciligi yontemleri boélim 2’de
sunulmusg, bdélim 3’te konuyla ilgili benzer ¢alismalardan
s6z edilmis ve bdlim 4’'te calismada yer alan analizlerin
olusturulma sureci ve elde edilen sonuglar verilmistir.



2. Veri Madenciligi

Veri madenciligi, yararli bilginin blytk veri depolarindan
otomatik olarak kesfedilme surecidir [1]. Diger bir deyisle,
veri madenciligi tek basina bir sey ifade etmeyen veriler
icindeki gizli o6rintuleri ve iligkileri ortaya c¢ikarmak igin
istatistik, yapay zekd ve makine Ogrenmesi gibi
yontemlerin ileri veri géziimleme araglariyla kullaniimasini
kapsayan surecgler toplulugudur [2]. Veri madenciligi
yoéntemleri iki grupta toplanmaktadir:

1. Kestirimsel yontemler (karar adaclari, regresyon,
destek vektor makineleri vs.)

2. Tanimlayict yontemler (kimeleme,
kurallari vs.)

birliktelik

Kestirimsel modellerde ama¢ mevcut verileri kullanarak
gelecege yonelik kestirimler yapabilmek iken, tanimlayici
modellerde amag¢ yine mevcut veri icindeki gizli iligkileri,
kimeleri ve veriyi niteleyebilecek olan &6zellikleri ortaya
ctkarmaktir [2].

Bu arastirmada her iki yodntem grubundan da
yararlanilmistir. Ogrenci basarimini temsil eden niteliklerin
(Or: OSSSAYISAL2 puani) tahmininde karar agaclari
tekniginden vyararlanilirken, cesitli 6drenci profillerinin
olusturulmasinda kiimeleme yéntemi kullaniimigtir.

Calismanin yapildidi uygulama platformu olarak asagida
belirtilen bazi 6zellikleri nedeniyle Microsoft'un bir Grini
olan Analysis Services 2008 segilmistir.

2.1. Karar Agaglari

Karar agaclari, basarim oraninin yuksekligi yaninda kolay
anlasilir bir grafiksel yorumu olmasi sebebiyle en ¢ok
tercih edilen kestirimsel yéntemdir. Bir karar adaci icin en
genel veri madenciligi gorevi siniflandirmadir [3].
Bir karar agaci algoritmasinin prensipte gorevi veriyi
6zyinelemeli olarak alt veri gruplarina dallanma yaparak
boélmektir. Bu ayrim asamasinda olusan her yeni dal bir
kurali ifade etmektedir.

Karar agaci algoritmalari iginde ID3, C4.5, C5.0, M5P, J48,
Microsoft Decision Trees algoritmalari siklikla kullanilan
algoritmalardir. lyi bir karar agaci algoritmasi hem ayrik
hem de surekli veriler Gzerinde galisabilmelidir. Strekli veri

Uzerinde olusturulan modellere regresyon agaci adi
verilmektedir.
Niteliklerin  birbirleri  Gzerindeki etkilerini  sergileyen

bagimliik aglan grafigini Uretebilme 0Ozelliginden dolayi
Microsoft Decision Trees algoritmasi tercih edilmistir.

2.2. Kiimeleme

Kimeleme en basit deyisle, veri icindeki dogal gruplarin
kesfedilmesi islemidir. insanoglu icin bes ya da alti nitelige
sahip bir nesneler toplulugunu, niteliklerdeki benzerliklere
bakarak gruplamak mimkiinken bu sayinin ¢ok daha fazla
olmasi durumunda bu islem olanaksiz hale gelmektedir.
Bu noktada tanimlayici bir veri madenciligi yontemi olan
kimeleme devreye girmekte ve veriyi cesitli tekniklerle
onceden sayisi bilinmeyen kiimelere bélmektedir.
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Bu calismada yine Analysis Services 2008 (riind ile birlikte
gelen Expectation Maximization (EM) algoritmasi
kullaniimistir.

3. Onceki Galigmalar

Bir galismada veri madenciligi ydntemleri OSS verilerine
uygulanarak Tirkiye ve Izmir genelinde cesitli istatistik
sonuglar ortaya konmustur [4]. Diger bir calismada ise
0SS verilerine karar agaglari ve birliktelik kurallari
yontemleri uygulanarak ogrencilerin tercih profilleri ortaya
konulmaya caligilmistir [5]. Yine bagka bir calismada OSS
sonuglar vyillara, bolgelere ve okul tirlerine goére
incelenmistir [6].

4.Uygulama

Calismanin 6zinu olusturan veri kiimesi daha o©nceki
bélimlerde de verildigi tizere OSYM’nin internet sitesinde
2008 OSS dénemine iligkin yayinlanmis olan égrenci bilgi
anketini temel almaktadir. Bu anket igersinde yer alan
birgok soru igersinden galismanin amacina yonelik olarak
ogrencilerin Matematik, Turkge, Fen Bilgisi, Sosyal Bilgiler,
Yabanci Dil ve Sanat derslerine olan ilgileri ve bu derslere
ayirdiklari 6dev sureleri ile yine bu derslerde kendilerini ne
kadar basarili bulduklar gibi sorular secilmistir. Buna ek
olarak cinsiyet, yas, alan belirleme, sinif mevcudu,
ebeveynlerin egitim dizeyi, kardes sayisi, internet ve
bilgisayar erisimi, gazete alimi, lise ddneminde alinan 6zel
ders ve dershane durumu vs. gibi diger sosyal bilgileri
iceren sorular da segilmistir.

Ankette yer alan toplam 80 adet soru 6grencilerin okulda
aldiklari egitimle ilgili durumlari ve sosyal durumlarini
arastirmaya ybnelik dereceleme sorularindan
olusmaktadir. Calismanin ik asamasinda konuyla
yakindan ilgisi bulunmayan veya siklikla bos cevap igeren
sorular veri kimesinden cikariimistir. Calismanin amaci
0SS basarimini  etkileyen faktdrleri tespit etmek
oldugundan, bu noktada 6grencinin basari lgutl olarak
kabul edilen sinavda yerlesme durumu, tiirlerine gére OSS
puanlari ve basari sirasi, OBP, AOBPSAYISAL,
AOBPSOZEL ile AOBPEA puanlari veri kimesine
eklenmistir. Bu eklemelerden sonra sonug veri kiimesi 77
nitelige sahip olmustur.

Veriler OSYM'den geldikleri ilk bigim olan SPSS kiitiik
biciminden, Analysis Services igin tanmnabilir bir kitik
bicimi  olan  Microsoft Access  kiitik  bigimine
dénusturtlmuastir. Ayrik veri iceren nitelikler icinde sayisal
olarak kodlanmig veriler gercek metinsel karsiliklarina
donustirilerek anlagilabilirlik arttiriimigtir.

Veri madenciligi yontemlerinin uygulanacagi verinin temiz
ve tutarli olmasi (bos verinin olmamasi, uygunsuz degerleri
icermemesi) uygulamanin  basarisi agisindan  ¢ok
o6nemlidir. Bu nedenle birgok soruyu bos biraktigi tespit
edilen 48 katihmci, 10.000 katilimcinin bulundugu veri
kiimesinden gikariimistir. Kalan 9952 katilimcidan 1000
adedi test amagli, kalan 8952 adedi ise karar agaci ve
kiimeleme modelinde egitim amagli olarak ayriimistir.



4.1. Karar Agaci Modeli Galigmasi

Olusturulan egitim kimesi Uzerinde Microsoft Decision
Trees algoritmasi varsayilan parametrelerle kullanilarak iki
farkli model olusturulmustur.

Birinci modelde, &grencilerin cesitli alanlardaki basari
siralamasinda dogal bir etkiye sahip olmasi sebebiyle
sayisal, sOzel ve esit agirlik tiriindeki puanlar hem girdi
hem de kestirim amagl (prediction) kullaniimigtir. ikinci
modelde sayisal, s6zel ve esit adirlik turindeki puanlar
sadece tahmin amach (prediction only) kullanilarak diger
nitelikler ~Uzerinde etki olusturmayacak bir model
olusturulmustur. Bdyle bir ydntem izlenmesinin baslica
nedeni éncul-soncul iliskisi g6z 6nline alindiginda, sayisal,
sbzel ve esit agirlik puanlarinin, OBP veya benzer bigcimde
diger herhangi bir sosyal nitelik lzerinde mantiksal bir
faktdor olamayacag gergegidir. Sinav sonuglandirma
surecinde, Ogrencilerin egitim hayatlari boyunca elde
ettikleri OBP, AOBPSAYISAL, AOBPSOZEL, AOBPEA
gibi puanlar ve net dogru sayilari girdiyi olusturmakta ve
nihai puanlar bu girdiler dogrultusunda hesaplanmaktadir.

Veri madenciligi agisindan, nihai OSS puanlarinin hem
girdi hem de tahminsel olarak tanimlandigi bir model,
ogrencilerin basari siralamasini etkileyen faktorleri tespit
etmede basarili sonuglar Uretebilir ancak diger nitelikler
lzerinde anlamsiz sonuglari da beraberinde getirir.
Dolayisiyla dogru bir analiz igin ikinci bir karar agaci
modelinin olusturulmasi kaginiimazdir.

Olusturulan ikinci karar adacinda sayisal, sozel ve esit
agirhk tdrlerine ait sonug puanlar sadece kestirim
(prediction only) olarak tanimlanmis, dider niteliklerde bir
degisiklik yapiimamistir.

Bagimhihk aglan (Dependency Network), olusturulan
modelin iceriginden yola ¢ikarak nitelikler arasindaki
iliskileri gosterir [3]. Bu calismada da ayni tur iligkileri
yakalamak igin Microsoft Decision Trees algoritmasi
yardimiyla olusan badimlilhk aglari ile niteliklerin birbirleri
Uzerindeki etkileri tespit edilmigtir.

Select a node in the netwaork to highlight it dependencdies.

B selectednode
[I] his node predicts the selected node

W recicts both ways
[l selected node predicts this node

[strongest Links

Sekil 1. Model tizerinde olugan bagimlilik agi.

Olusturulmus iki farkli karar agaci modeline ait birlestiriimis
bulgular Cizelge 1'de listelenmistir. Cizelgede, cesitli
niteliklere gére farkli sayida faktér sunulmustur.
Niteliklerden bazilarini etkileyen faktor sayisi besi
gecemezken bazi nitelikler i¢in bu say1 15'i gegcmektedir.
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Cizelge 1 Bagimlilik agi bulgulari.

Nitelik

Etkileyen Faktorler

oBP

AOBPSAYISAL

AOBPSOZEL

AOBPEA

OSSSAY1

OSSSAY2

08Ss0z1

1.AOBPEA (%98)
2.AOBPSAYISAL (%97)
3.AOBPSOZEL (%95)
4.Yas! (%94)

5.0kul Turd (82%)

6.llgi — Sanat Dersleri (%70)
7.Mat. Odv. Zaman (%61)
8.Fen B. Lab. Kul. (%58)
9.Lisede Sinif Mevcut (%48)
10.Anne Egt. Diz. (%48)
11.Eve Gazete Alimi (%46)
12.Bas. Bul. Yab. Dil (%45)
13.Baba Egt. Diz. (%44)
14.Bas. Bul.Turkge (%43)
15.Lisede Dershane (%42)

1.Yasi (%95)

2.AOBPEA (%95)

3.0BP (%94)
4.AOBPSOZEL (%94)
5.0kul TirG (%85)

6.Fen B. Lab. Kul. (%74)
7.Eve Gazete Alimi (%45)
8.Tepegodz Kullanimi (%43)
9.Lisede Sinif Mevcut (%41)
10.D.Yén. F K. lliski (%40)

1.AOBPSAYISAL (%99)
2.Yasi (%98)

3.0BP (%98)

4. AOBPEA (%98)
5.0kul Turi (%53)

1.Yas! (%96)
2.AOBPSOZEL (%95)
3.0BP (%95)

4. AOBPSAYISAL (%95)
5.0kul Tard (%51)
6.Alan Belirleme (%50)

1.AOBPSAYISAL (%100)
2.AOBPEA (%99)

3.0BP (%98)

4. AOBPSOZEL (%96)
5.Yasi (%95)

6.Bas. Bul. Mat. (%81)
7.Bas. Bul. Fen Bil. (%71)
8.1lgi — Sosyal Bilimler (%60)
9.D.Yén. F.K. iligki (%60)
10.Alan Belirleme (%56)

1.AOBPEA (%98)

2.0BP (%98)
3.AOBPSOZEL (%95)

4. AOBPSAYISAL (%94)
5.Yasi (%94)

6.Bas. Bul. Mat. (%81)
7.0kul Tirii (%79)

8.ilgi — Sosyal Bilimler (%76)
9.Bas. Bul. Yab. Dil (%75)
10.1lgi —Sanat Dersleri (%69)

1.AOBPSOZEL (%91)



0SssOz2

OSSEA1

OSSEA2

Yerlesme
Durumu

Yerlestigi
Tercih Sirasi

Basari Sirasi
(SAY1)

Basari Sirasi
(SAY2)

2.Yasi (%91)

3.0BP (%91)

4 AOBPSAYISAL (%90)
5.A0OBPEA (%90)

6.0kul Tarl (%78)

7.Lisede Dershane (%71)
8.Bas. Bul. Turkge (%70)
9.ligi — Sosyal Bilimler (%68)
10.ilgi — Fen Bilimleri (%59)

1.Yasi (%97)
2.AOBPSAYISAL (%95)
3.0BP (%91)

4.AOBPSOZEL (%90)
5.AOBPEA (%90)

6.Bas. Bul. Fen Bil. (%81)
7.1lgi — Sanat Dersleri (%80)
8.D.Yo6n. Det.Anl. Calis. (%80)
9.0kul Tari (%78)

10.Fen B. Odv. Zmn. (%76)

1.AOBPSOZEL (%100)
2.0BP (%99)
3.AOBPSAYISAL (%99)
4.Yas! (%96)

5.AOBPEA (%94)
6.Lisede Dershane (%81)
7.0kul Trl (%79)

8.Yab. Dil. Lab. Kul. (%65)
9.Bas. Bul. Fen Bil. (%52)
10.Alan Belirleme (%51)

1.AOBPSOZEL (%90)

2.0BP (%90)
3.AOBPSAYISAL (%90)
4.Yas! (%89)

5.AOBPEA (%89)

6.0kul Tiri (%83)

7.1igi — Yabanci Dil Ders (%75)
8.Kardes Sayisi (%71)

9.Bas. Bul. Fen Bil. (%70)
10.Tirkce Odev Zamani (%68)

1.0SSEA1 (%60)

1.OSSSAY1 (%89)
2.0SSSOZ2 (%89)
3.0SSEA2 (%88)
4.08SSOZ1 (%87)
5.0BP (%86)
6.AOBPSAYISAL (%84)
7.OSSSAY?2 (%84)
8.0SSEA1 (%80)
9.AOBPEA (%79)
10.AOBPSOZ (%79)

1.AOBPEA (%96)
2.0SSSAY1 (%94)
3.08SSOZ1 (%94)
4.OSSEA1 (%90)
5.AOBPSAYISAL (%87)

1.0SSSAY1 (%95)
2.0SSSAY?2 (%94)
3.0SSSOZ1 (%94)

Basari Sirasi
(8621)

Ba§ar| Sirasi
(SOZ2)

Basari Sirasi
(EA1)

Basari Sirasi
(EA2)

Alan Belirleme

iigi — Fen
Bilimleri
Dersleri

Kendini Fen
Bilimleri
Derslerinde
Basarili Bulma

Fen Bilimleri
Derslerine
Ayrilan Odev
Zamani

ilgi —
Matematik
Dersleri

Kendini
Matematik
Derslerinde
Basarili Bulma

Matematik
Derslerine
Ayrilan Odev
Zamani

igi — Tiirkge
Dersi
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4.OSSEA2 (%93)
5.0SSEAT (%92)

1.08SS0OZ1 (%88)
2.AOBPEA (%86)
3.0SSSAY?2 (%86)
4.0BP (%84)
5.0SSEAT (%80)

1.0S8SSOZ1 (%98)
2.OSSEA2 (%97)
3.08SS0Z2 (%91)
4.OSSEA1 (%90)
5.0SSSAY1 (%89)

1.0SSEA1 (%95)

2.08SS0Z1 (%91)
3.0SSSAY1 (%91)
4.08SSOZ2 (%88)
5.0SSSAY?2 (%88)

1.AOBPSOZEL (%95)
2.OSSEA1 (%95)
3.0SSSAY1 (%95)
4.08SSOZ1 (%93)
5.AOBPEA (%93)

1.0kul TUrd (%77)
2.AOBPEA (%70)

3.Lisede Sinif Mevcut (%67)
4 Lisede Dershane (%53)

1.Bas. Bul. Fen Bil. (%85)
2.1igi — Yabanci Dil Ders (%80)
3.llgi — Mat. Ders (%75)

1.llgi — Fen Bilimleri (%91)
2.Bas. Bul. Mat. (%76)

3.Bas. Bul. Yab. Dil (%75)
4.1lgi — Yabanci Dil Ders (%45)

1.Mat. Odv. Zaman (%81)
2.1lgi — Fen Bilimleri (%81)
3.Bas. Bul. Fen Bil. (%80)
4.Sosyal Bil. Odv. Zmn (%58)
5.Tirkge Odev Zamani (%56)

1.Bas. Bul. Mat. (%92)
2.llgi — Fen Bilimleri (%78)

1.llgi — Mat. Ders (%92)

2.Bas. Bul. Fen Bil. (%78)
3.Bas. Bul. Turkge Dersi (%59)
4.Bas. Bul. Yab. Dil (%40)

1.Turkge Odev Zamani (%89)
2.Fen B. Odv. Zmn. (%76)
3.Bas. Bul. Mat. (%78)
4.Sosyal Bil. Odv. Zmn (%57)

1.Bas. Bul. Tirkce (%86)
2.ilgi — Sosyal Bilimler (%78)
3.ilgi — Mat. Ders (%72)
4.Bas. Bul. Sosyal Bil. (%78)



Kendini Tuirkge
Dersinde
Basarili Bulma

Tilrkce Dersine
Ayrilan Odev
Zamanl

ilgi — Sosyal
Bilimler
Dersleri

Kendini Sosyal
Bilimler
Derslerinde
Basarili Bulma

Sosyal Bilimler
Derslerine
Ayrilan Odev
Zamani

ilgi — Yabanci
Dil Dersleri

Kendini
Yabanci Dil
Derslerinde
Basarili Bulma

llgi — Sanat
Dersleri

Kendini Sanat
Derslerinde
Basarili Bulma

1.1lgi — Turkce Dersi (%84)
2.Bas. Bul. Sosyal Bil. (%77)
3.AOBPEA (%72)

4.1lgi — Sosyal Bilimler (%68)
5.Bas. Bul. Yab. Dil (%58)

1.Mat. Odv. Zaman (%84)
2.Sosyal Bil. Odv. Zmn (%80)
3.D.Yo6n. Det.Anl. Calis. (%45)

1.Bas. Bul. Sosyal Bil. (%87)
2.Bas. Bul. Mat. (%78)

3.ligi — Mat. Ders (%75)
4.1lgi — Turkce Dersi (%70)
5.Bas. Bul. Turkce (%45)

1.1lgi — Sosyal Bilimler (%86)
2.Bas. Bul. Tirkge (%76)
3.Bas. Bul. Yab. Dil (%70)
4.1lgi — Turkge Dersi (%61)

1.Tirkge Odev Zamani (%85)
2.ligi — Sosyal Bilimler (%70)
3.Fen B. Odv. Zmn. (%61)
4.Mat. Odv. Zaman (%57)
5.1lgi — Tiirkge Dersi (%46)

1.Bas. Bul. Yab. Dil (%86)
2.1lgi — Sanat Dersleri (%77)
3.1lgi — Fen Bilimleri (%61)

1.1lgi — Yabanci Dil Ders (%87)
2.Bas. Bul. Sanat Ders (%75)
3.Bas. Bul. Turkce (%65)

4 Bas. Bul. Fen Bil. (%57)
5.Bas. Bul. Mat. (%50)

1.Bas. Bul. Sanat Ders (%87)
2.ligi — Yabanci Dil Ders (%79)

1.1lgi — Sanat Dersleri (%87)
2.Bas. Bul. Yab. Dil (%76)
3.Bas. Bul. Mat. (%50)

Verilmis olan cizelgedeki kisaltmalarin tam Kkarsiliklari
asagidaki Cizelge 2'de sunulmustur:

Cizelge 2 Bagimlik aginda kullanilan kisaltmalar.

Kisaltma Kisaltmanin Gercek Karsiligi

OBP Orta Ogretim Basari Puani

AOBPSAYISAL Agirlikli Orta Ogretim Basari Puani
(SAYISAL)

AOBPSOZEL Agirlikli Orta Ogretim Basari Puani
(SOZEL)

AOBPEA Agirlikli Orta Ogretim Basari Puani

Mat. Odv. Zaman

Fen B. Odv. Zmn.

Sosyal Bil. Odv.
Zmn
Bas. Bul. Mat.

(ESIT AGIRLIK)

Matematik dersleri igin ayrilan 6dev
zamanl

Fen bilimleri derslerine ayrilan 6dev
zaman

Sosyal bilimleri derslerine ayrilan
6dev zamani
Ogrencinin  matematik derslerinde

kendini ne derece basarili buldugu

Bas. Bul. Fen Bil.
Bas. Bul. Tirkce
Bas. Bul. Yab. Dil

Bas. Bul. Sosyal

Bil.

Bas. Bul. Sanat
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Ogrencinin fen bilimleri derslerinde
kendini ne derece basaril buldugu
Ogrencinin Tirkge derslerinde kendini
ne derece basarili buldugu
Ogrencinin yabanci dil derslerinde
kendini ne derece basarili buldugu
Ogrencinin sosyal bilimler derslerinde
kendini ne derece basarili buldugu
Ogrencinin sanat agirhk derslerde

Ders kendini ne derece basaril buldugu

D.Yo6n. Det.Anl. Ders Calisma Yontem: Tum detaylari

Calis anlamaya ¢alisirim

D.Yén. F.K. lligki Ders Calisma Yéntem:  Farkl
konularla iliskilendiririm

Fen B. Lab. Kul. Fen bilimleri derslerinde laboratuar

Anne Egt. Diz.
Baba Egt. Diz.

kullanimi
Anne Egitim Duzeyi
Baba Egitim Duzeyi

Cizelge 1 incelendiginde tespit edilebilen bulgulardan 6ne
clkanlar asagida listelenmistir:

Ogrencilerin herhangi bir derse gésterdikleri ilgi ile
o derste kendilerini basarili bulmalar arasinda
karsilikli korelasyon bulunmaktadir. Bu kural tim
dersler igin tespit edilmistir.

Batin ders turleri icin 6grencilerin  kendilerini
basarli gormelerini etkileyen faktorler ele
alindidinda yabanci dil derslerinde kendilerini
basarili bulmalari 6nemli yer tutmaktadir.

OBP'yi etkileyen faktdrler icerisinde sanat
derslerine gosterilen ilginin %70 ve de eve gazete
aliminin %46 olmasi dikkat ¢ekicidir.

OBP, AOBPSAYISAL, AOBPSOZEL, AOBPEA ve
tim OSS puan tiirlerine etkiyen faktérler icersinde
ogrencinin yasi ilk beste yer almistir.

08sSs0z1 ve OSSSOZ2 puan tirlerine etkiyen
faktorler icersinde Fen Bilimleri derslerine
gosterilen ilginin (%59) ve ayrilan 6dev zamaninin
(%76) o6nemli bir orana sahip olmasi dikkat
cekicidir.

Sosyal Bilimlere gosterilen ilgiye etkiyen faktorler
icersinde dgrencinin kendini Matematik
derslerinde basarili bulmasi %78 ile ikinci sirada,
Matematik derslerine gosterilen ilgi %75 ile
Uclncul sirada yer almigtir.

OSSSAYISAL1, OSSOZEL1 ve OSSEA1 puanlari
Uzerine etkiyen faktorler ile siraslyla
OSSSAYISAL2, (0SSSOzE2 ve (OSSEA2
puanlari Gzerine etkiyen faktorler arasinda biyik
benzerlikler vardir.

‘Lisede Dershane’ niteliginin sadece OSSEA1
(%81) ve OSSSOZ1 (%71) puanlari lzerinde
etkili olmasi dikkat gekicidir.

Cizelge 1'de belirtiimis bulgular Uzerinden daha birgcok
yorum ¢ikarmak mumkindir. Ancak c¢alismanin sinirh

sayida sayfaya sahip olmasi

nedeniyle ilging oldugu

disunulen daha birgok yorum okuyucuya birakilmistir.

4.2. Kiimeleme Modeli Caligmasi

Kimeleme calismasinin amaci gesitli 6grenci profillerinin
ortaya konulmasi ve olugan kimeler igerisinde en basaril

ve

basarisiz

kimelerin genel olarak &zelliklerinin



kargilastirilabilinecegi bir ortamin yaratiimasidir.
Qo e Shading Variable: |Population -
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AllLinks Cluster 7

ava

Cluster 1

Cluster 2

Sekil 2. Kimeleme modelinde kesfedilen kimeler.

Kimeleme teknigi ile ankete katilan o6grenciler cesitli
gruplara boélinmdistir. Daha esnek ve basarili kimeleme
yapmasi nedeniyle Expectation Maximization
algoritmasinin kullanildigi kiimeleme modelinde belli bir
kime sayisi verilmemis olup algoritmanin otomatik
kiimeleme yapmasi saglanmistir.

Analiz sonucunda 7 adet kime tespit edilmistir. Olusan
kiimeler icerisinde gerek bir ylksek 6gretim programina
yerlesme orani gerekse de didger bircok nitelik temel
alindiginda en basarili kiime, 800 katilimciya sahip “Kime
6” olarak belirlenmistir. Yine ayni Ozellikler dikkate
alindidinda, 2072 katilimciya sahip “Kime 2” en basarisiz
kiime secilmistir. Bunlara ek olarak “Kiime 3”, sahip oldugu
1935 katilimcisiyla orta sirada yer alan diger dnemli bir
kiime olarak ortaya ¢cikmaktadir.
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Baba Egt Duzeyi

Sekil 3. Kime profil grafigi.
Yukarida belirtilen ¢ kiimenin cesitli 6zellikleri ve belirgin
farklari Cizelge 3'de listelenmistir. Sayisal niteliklerde
temel olarak ortalama ve standart sapmalar belirtiimistir.

Cizelge 3 Kimeleme sonuglari.

Nitelik Kime 6 Kime 3 Kime 2

OBP 85,86 +/- 73,91 +/- 65,99 +/-
8,85 11,20 8,14

AOBPSayisal 94,44 +/- 82,03 +/- 71,46 +/-
3,22 8,96 6,81

AOBPSO6zel

AOBPEA

Yerlesme

Yas

Cinsiyet

Okul Oncesi

Egitim

OSSSAY1

OSSSAY2

0Sss0Oz1

0888072

OSSEA1

OSSEA2

Okul

Birincisi
Bilgisayar
Erigimi
internet
Erigimi
Calisma
Odasi

ilkégretimde
Dershane

ilkégretimde
Ozel Ders

Lisede
Dershane

95,32 +/-
2,64

95,36 +/-
2,61

Evet: %87
Hayir: %13

18,55 +/-
0,92

Erkek: %47
Kiz: %53

Hig: %40
1 yil: %33
2 yil: %15
3 yil: %6
>4 yil: %4

249,04 +/-
26,11

238,19 +/-
29,32

257,37+/-
14,50

94,61 +/-
114,48

261,33 +/-
14,81

236,74 +/-
16,92

Evet: %2
Hayir: %98

Var: %93
Yok: %7

Var: %87
Yok: %13

Var: %96
Yok: %4

Hic: %15
1 yil: %33
2 yil: %31
3 yil: %9
>4 yil: %11

Hig: %74
1 yil: %19
2 yil: %3
3 yil: %2
>4 yil: %1

Hig: %2
1yil: %11
2 yil: %38
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85,34 +/-
7,16

84,39 +/-
7,82

Evet: %65
Hayir: %35

19,61 +/-
1,95

Erkek: %70
Kiz: %30

Hic: %66
1 yil: %24
2 yil: %6
3 yil: %2
>4 yil: %1

219,44 +/-
28,28

200,38 +/-
29,04

211,11 +/-
28,31

0

221,61 +/-
26,65

184,75 +/-
42,35

Evet: %0
Hayir: %100

Var: %84
Yok: %15

Var: %73
Yok: %26

Var: %86
Yok: %14

Hic: %44
1 yil: %28
2 yil: %16
3 yil: %6
>4 yil: %5

Hig: %82
1 yil: %10
2 yil: %3
3 yil: %1
>4 yil: %2

Hig: %17
1 yil: %24
2 yil: %34

76,56 +/-
5,94

74,45 +/-
6,35

Evet:%50
Hayir:%50

21,31 +/-
3,93

Erkek: %67
Kiz: % 33

Hig: %77
1 yil: %17
2 yil: %3
3 yil: %1
>4 yil: %0

155,11 +/-
14,94

47,43 +/-
70,50

196,32 +/-
25,29

177,42 +/-
27,59

181,70 +/-
20,42

160,62 +/-
33,45

Evet: %0
Hayir: %100

Var: %81
Yok: %17

Var: %74
Yok: %25

Var: %74
Yok: %24

Hig: %74
1 yil: %15
2 yil: %6
3 yil: %2
>4 yil: %2

Hig: %84
1 yil: %9
2 yil: %3
3 yil: %1
>4 yil: %0

Hig: %52
1 yil: %27
2 yil: %13



3yil: %40 3 yil: %19 3 yil: %5
>4 yil: %7 >4 yil: %6 >4 yil: %1
Lisede Ozel Hic: %65  Hig: %76 Hig: %83
Ders 1yil: %21 1 yil: %13 1 yil: %10
2yil: %10 2 yil: %6 2 yil: %4
3 yil: %4 3 yil: %3 3 yil: %1
>4 yil: %0 >4 yil: %1 >4 yil: %0
Lisede Sinif <20: %13 <20: %10 <20: %5
Mevcut 20-30: %75 20-30: %46  20-30: %29
31-40: %9 31-40: %30 31-40: %37
41-50: %2 41-50: %11  41-50: %20
>50: %0 >50: %3 >50: %9
Basari 89.924 +/- 243.707 +/- 991.693 +/-
Sirasi-SAY1 94.313 227.146 282.915
Basari 73.375 +/- 313.460 +/- 1.337.283
SirasiI-SAY2 72.515 395.319 +/- 200.858
Basar 90.707 +/- 645.204 +/- 846.249 +/-
Sirasi-SOZ1 103.714 379.756 327.731
Basar 851.427 +/- 1.380.000 689.051 +/-
Sirasi-SOZ2 639.406 458.957
Basari 61.866 +/- 414.392 +/- 933.528 +/-
Sirasi-EA1 61.785 322.084 267.668
Basari 64.600 +/- 507.498 +/- 953.812 +/-
Sirasl-EA2 65.650 401.745 415.927
Kardes Hig: %8 Hig: %5 Hic: %5
Sayisi 1: %51 1: %35 1: %28
2-3: %34 2-3: %43 2-3: %46
4-6: %5 4-6: %12 4-6: %15
>7: %0,5 >7: %5 >7: %6
Evde Var: %47  Var: %35 Var: %27
Yabanci Dil  Yok: %50  Yok: %61 Yok: %61
Bilen
Yetigkin

Kimeleme sonuglari icersinde en basarili, en basarisiz ve
orta sirada yer alan bu U¢ kiime incelendiginde bazi ortak
cikarimlar su sekilde listelenmektedir:

e En basarih kabul edilen “Kime 6", basari
siralamalarinda, sonu¢ puanlari ile orta 6gretim
basari puanlarinda en yuksek basari arahgini
yakalamigtir. Tam tersi bir durum Kime 2 igin
gecerlidir.

e OBP, AOBPSAYISAL, AOBPSOZEL ve AOBPEA
ile sinav sonucunda elde edilen puanlar arasinda
yuksek korelasyon mevcuttur.

e Okul 6ncesi egitime, ilkégretim ve lisede 6zel ders
ve dershaneye harcanan zaman yakalanan
basariyla dogru orantiya sahiptir.

e Bilgisayar ve internet erisiminin yakalanan basari
Uzerinde 6nemli etkisi gérilmemistir.

e Kardes sayisi ve lisedeki sinif mevcudu ile
yakalanan basari arasinda ters oranti oldugu
saptanmistir.
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5. Sonug

Bu calismada OSYM tarafindan 2008 OSS adaylari igin
resmi internet sitesi Uzerinden vyapilan anket verileri
Uzerinde veri madenciligi yontemleri  kullanilarak,
6grencilerin basarilarini etkileyen faktérler arastiriimistir.

Arastirma kapsaminda, OBP puani tim &grencilerin
0SS'de ortak basari élgiitii olarak ele alinirsa bu puan
tiriine etkiyen en 6énemli bes faktoriin yas, okul tiri, sanat
derslerine ilgi, matematik dersi igin harcanan 6édev zamani
ve fen bilgisi laboratuar kullanim orani oldugu goérilmustar.
Diger tim puan tirlerinde de yasin énemli bir etken oldugu
goérulmektedir. Ayrica okullarda sunulan teknik imkanlarin
OSS basarisi lizerinde 6nemli etkileri tespit edilmistir.
Ozellikle kiimeleme analizinde gériilecegi lizere éJrencinin
sahip oldugu sosyal, kiiltiirel ve ekonomik imkanlarin OSS
basarisina biyik katkisi bulunmaktadir. Sanat derslerine
gosterilen ilginin OBP puani Gzerindeki dikkat gekici etkisi
ve dershaneye gitme oraninin basar lzerindeki etkisinin
beklenenden dusiik ¢cikmasi arastirmanin sonucunda elde
edilen ilging bulgulardan birkagidir.

Bu arastirmada, veri madenciligi yéntemlerinden karar
agaclari  ve kiumeleme kullanilmis ve sonuglar
duyurulmustur. Yine ayni veri lzerinde birliktelik kurallar
(association rules)  ¢ikarsanacak ve sonuglari
duyurulacaktir.

6. Tesekkiir

Calismaya konu olan verilerin sahibi OSYM’ne ictenlikle
tesekkur edilmektedir.
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